WID&'CZNI

Chcesz budowac widocznos¢ marki w SEO Al?

Skontaktuj sie z naszym ekspertem i sprawdz bezptatnie widocznosc swojej marki w modelach Al

tel.: 533160 426

Instrukcje: Skopiuj plik, aby edytowac. Wybierz w gornym menu Plik > Utworz kopie. Podoba Ci sie ta lista? Wyslij znajomym lub udostepnj na Linkedine.

K NFIGURACJA NARZEDZI | PIERWSZE KROKI

11 GSC Audyt dostepnoscii dyrektyw | Weryfikacja raportu Strony pod katem blokad noindex oraz reczny audyt | GSC raportuje noindex, ale blokady specyficzne dla Al (noai) trzeba sprawdzwc w konfiguracji
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GSC: Renderowanie multimodalne

Bing WMT: Aktywacja URL
Submission API

Bing WMT: Analiza linkéw
zwrotnych

Przygotowanie do pomiaru
widocznosci marki - wybor
promptow

GA4: utworzenie raportu ze
zrédtem odwiedzin "Al Traffic"
Regularna werfyikacja zrodet
informacji o Twojej marce
Audyt faktow: spéjnosc danych

Wikidata: Optymalizacja wpisu w
otwartej bazie wiedzy powiazanej z
Wikipedia (Q-1D)

Monitoring sentymentu - w jakim
tonie Al méwi o marce

Aktualnosc¢ i zrodto wiedzy Al o
Twojej marce

Profil Firmy w Google

nagtowkow HTTP pod katem X-Robots-Tag: noai i noimageai
Sprawdzenie dostepnosci zasobow dla bota Google-Extended.
Weryfikacja za pomoca zaktadki “Sprawdzenie adresu URL', czy bot
widzi obrazy i wideo w kodzie zrodtowym.

Konfiguracja klucza API dla natychmiastowego zgtaszania nowych tresci.

Weryfikacja linkéw z niszowych foréw i agregatorow, ktére GSC czesto
pomija.

Stworzenie 5 statych promptéw brandowych i zapisanie odpowiedzi z
ChatGPT, Claude, Gemini i Perplexity.

Stworzenie grupy kanatéw opartej na wyrazemu regularnym: "chatgpt\.
com|."perplexity\.ail."claude\.ail."gemini."

Sprawdz, jakie zrodta cytuje Al, gdy uzytkownik pyta o Twoja branze.
Zapisz, jakie strony Al podaje jako zZrodta. Powtarzaj co 2-4 tygodnie.
Weryfikacja spojnosci danych: CEO, adres, kluczowe produkty, ceny w
odpowiedziach réznych modeli.

Uzupetnienie wtasciwosci P31 (typ firmy), P159 (siedziba), P856 (oficjalna
strona),

Analiza sentymentu marki w odpowiedzi Al (neutralny, pozytywny,
negatywny).

Sprawdzenie, czy model bazowy zna marke z danych treningowych, czy
Jjedynie wyszukuije ja przez RAG.

Wypetnienie wszystkich mozliwych atrybutow (np. udogodnienia,
specyficzne ustugi) w panelu Profil Firmy w Google.

serwera lub nagtowkach odpowiedzi. Strona moze byc¢ zaindeksowana, a Al i tak ma zakaz
uczenia sie na jej podstawie.

Modele Al takie jak Gemini wykorzystuja multimedia do budowania petnego kontekstu marki.

Bing, podobnie jak Google, zasila niektore modele Al. Szybkos¢ indeksacji nowych lub
zaktualizowanych tresci jest jednym z czynnikow, ktore wspieraja budowanie widocznosci
marki w Al

Bing i Copilot chetniej cytuja zrodta z autorytetem w niszowych spotecznosciach.

Pozwala mierzy¢ przyrost autorytetu marki w miare postepu prac SEO Al

Bez tego segmentu nie mozna wykazac, ile realnych wejs¢ generuja silniki Al

Dzigki temu zobaczysz, czy Al kieruje ludzi do Ciebie, do konkurengji, czy do zupetnie innych
stron i bedziesz wiedziec, ktore tresci warto wzmocnic.

Rozbiezne fakty obnizajg poziom pewnosci Al, co prowadzi do rzadszego cytowania marki.

Al korzysta z tych danych, zeby rozpoznac Twoja marke jako konkretny podmiot, a nie
przypadkowa fraze. Btedy w tym miejscu powielg sie we wszystkich modelach Al

Al unika rekomendowania marek, wokot ktorych panuje negatywny szum w sieci.

Pozwala okreslic, czy nalezy walczyc o pamiec dtugotrwata modeli, czy o widocznosé w
wyszukiwarce.

Lokalne Al (np. w Mapach Google) buduje rekomendacje na podstawie tych danych. Im
petniejszy profil, tym wieksza szansa, ze Al poprawnie opisze Twoja firme w odpowiedziach
lokalnych.

CRAWLING | INDEKSOWANIE
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Weryfikacja agentow Al w robots.
txt

Analiza logéw: czestotliwosé
zapytan

Optymalizacja tagu <lastmod>

Struktura sitemapy obrazow i
wideo

Walidacja nagtéwka X-Robots-Tag

Czystosc renderowania (Shadow
DOM)

Monitoring btedéw crawlowania
dla botow Al

Fragmentaryczna indeksacja
(odnosniki do sekcji)

Weryfikacja nagtowka Vary: User-
Agent

Sprawdzenie obecnosci wpisow: GPTBot, ChatGPT-User, Claude-Bot,
ClaudeWeb, PerplexityBot, CCBot, Google-Extended.

Sprawdzenie, jak czesto boty Al (np. Perplexity) wracaja na strone po
aktualizacji tresci.

Tag musi by¢ w formacie I1SO 8601 (YYYY-MM-DD) i aktualizowac sie
tylko przy zmianach w <body>.

Kazdy URL obrazu musi mie¢ <image:caption> i <imagetitle> z encjami
marki.

Sprawdzenie, czy serwer nie wysyta nagtowka noai lub noimageai dla
kluczowych zasobow.

Weryfikacja, czy tres¢ nie jest ukryta w Shadow DOM, ktorego czes¢
crawlerow Al nie czyta.

Sledzenie btedow 4xx/5xx dla User-Agentow Al w logach Cloudflare.

Uzycie identyfikatorow # (jump links) w spisie tresci na gorze strony.

Upewnienie sie, Ze serwer poprawnie serwuje wersje strony
zoptymalizowana pod crawlery.

Brak jawnego przyzwolenia lub blokady moze powodowac, ze Al pominie kluczowe sekcje
strony.

Pozwala ocenic¢ $wiezos¢ danych w modelach RAG (wyszukiwanie w czasie rzeczywistym).
Al priorytetyzuje crawling stron raportujacych najnowsze zmiany merytoryczne.

Modele multimodalne (Gemini, GPT-40) buduja baze wiedzy o wygladzie produktow na
podstawie tych tagow.

Nagtowek ten jest silnigjszy niz robots.txt i moze trwale wykluczy¢ marke z treningu modeli
Jesli bot Al widzi pusta strone z powodu btedéw JS, marka nie zostanie zacytowana jako
2Zrédto.

Boty Al maja krotszy timeout niz Googlebot. Jesli strona taduje sie wolno, bot jg porzuci.

Pozwala Al na precyzyjne linkowanie do konkretnej sekcji lub odpowiedzi w tekscie.

Zapobiega btedom cache'owania, przy ktorych bot Al mogtby otrzymac odchudzong wersje
kodu przeznaczona dla urzadzen IoT.

TECHNICZNE SEO | SCHEMA
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Zaawansowane Organization +
KnowsAbout

Mapowanie sameAs (deep links)

Schema Author + AlumniOf /
WorksFor

2025/26)

Schema Product + Review (JSON-
LD)

Implementacja MainEntityOfPage

Techniczny silos (hierarchia
semantyczna)

Weryfikacja HSTS i SSL (zaufanie
techniczne)

Schema FAQPage z naturalnym
Jjezykiem

Optymallzacja AggregateRating
pod

Semantyczna struktura H1-H6
(spojnosc z breadcrumb)

Wdrozenie wtasciwosci knowsAbout w schemacie organizacji z
wymienionymi kluczowymi encjami i tematami (np. SEO Al, Machine
Learning).

Linkowanie nie tylko do mediow spotecznosciowych, ale tez do profilu
w KRS, Crunchbase, rejestréw branzowych i Wikidata.

Rozbudowa profilu autora o wyksztatcenie, poprzednie miejsca pracy i
linki do publikacji zewnetrznych.

Stworzenie dedykowanych stron dla autorow ze schematem
ProfilePage taczacym ich social media i dorobek.

Zagniezdzenie opinii (Review) bezposrednio w schemacie produktu, nie
Jjako osobny blok.

Jasne zdefiniowanie w kodzie gtownego tematu podstrony, aby uniknac
btednej kategoryzacii

Uzycie atrybutu isPartOf w schematach artykutow, aby wskazac ich
przynaleznos¢ do wiekszego klastra tematycznego.

Sprawdzenie obecnosci nagtowka Strict-Transport-Security.

Pytania w JSON-LD musza odzwierciedla¢ intencje uzytkownika, np. Jak
wdrozy¢ X? zamiast Wdrozenie X

Precyzyjne okreslenie bestRating (np. 5), worstRating (np. 1) oraz liczby
ocen.

Petna zgodnos¢ nagtéwka Hi ze sciezka nawigacyjng (Breadcrumblist)
w JSON-LD.

Oznaczenie fragmentow tekstu nadajacych sie do odczytania
gtosowego.

Pozwala LLM przypisa¢ marke do konkretnej dziedziny wiedzy (topical authority).

Al szuka potwierdzenia tozsamosci w wielu niezaleznych, zaufanych zrodtach (weryfikacja
encji).

Buduje E-E-A-T. Modele Al chetniej cytuja tresci podpisane przez zweryfikowanych
ekspertow z udokumentowana historig w branzy.

Utatwia Al proces rozréznienia enciji, czyli odréznienie danego eksperta od innych oséb o tym
samym nazwisku.

Pozwala Al na natychmiastowe pobranie oceny i konkretnych cytatow przy generowaniu
porownan, np. Najlepszy CRM

Oszczedza tokeny i zapobiega halucynacjom Al dotyczacym przeznaczenia danej strony.

Al lepiej rozumie strukture wiedzy i postrzega marke jako lidera catego obszaru
tematycznego, nie tylko pojedynczego zagadnienia.

Bezpieczenstwo jest sygnatem jakosci. Modele Al unikaja rekomendowania stron o niskim
poziomie zaufania technicznego.

Bloki FAQ sa bezposrednio przenoszone do odpowiedzi Al Overviews (SGE) jako gotowe
moduty.

Al korzysta z tych danych do sortowania marek w odpowiedziach typu ranking lub
porownanie.

Logiczna spojnose kodu i tresci zwigksza pewnosc modelu Al przy ekstrakcji faktow.

Kluczowe dla asystentow gtosowych (Siri, Alexa, Gemini Live), ktdre korzystajg z tych samych
modeli co chatboty Al.

OPTYMALIZACJA CONTENTU
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Struktura tekstu w formie pytanie-
odpowiedz

Nasycenie stowami kluczowymi
budujacymi tematyke i autorytet
Struktura danych tabelarycznych

Tworzenie tresci w oparciu o
unikalne dane (first-party data)

Weryflkacja wartoscl dodanej w

Umieszczenie bezposredniej odpowiedzi na gtéwne pytanie w
pierwszych 150-250 znakach tekstu (tzw. answer box).

Uzywanie rzeczownikow konkretnych: nazwy technologii, nazwiska,
marki, normy ISO, zamiast ogélnych przymiotnikow.

Kazde poréwnanie moze byc tabelg HTML (<table>) z wyraznymi
nagtéwkami <th>, nie grafika.

Publikacja statystyk z wtasnych badan, ankiet lub logow, np. 30%
naszych klientow wybiera X.

Sprawdzenie, czy artykut wnosi nowa, unikalng i niemozliwa do

(infor get

wygenerowania przez Al informacje, ktorej nie ma w TOP 10 Google.

Dowody lia
perspektywa)

o] izacja pod NLP y
jezyk)

Klastrowanie semantyczne (LSI 2.0)

Implementacja TL:DR /
podsumowanie

Optymalizacja pod cytowania

Weryfikacja aktualnosci (Swiezos¢
tresci)

ie fraz takich jak: W naszej praktyce zauwazylismy... lub
Podczas testow w laboratorium X...

Unikanie skomplikowanej sktadni i strony biernej. Zalecany model
zdania: podmiot, orzeczenie, dopetnienie.

Uzywanie terminéw powigzanych semantycznie, lecz nie bedacych
synonimami, np. dla SEO Al sg to: LLM, RAG, tokenizacja.

Sekcja Kluczowe wnioski w formie listy punktowej (<ul>) pod
nagtowkiem Hi.

Uzywanie fraz takich jak: Zgodnie z raportem... lub Badania wykazujg...
ktore sktaniaja Al do podania zrodita.

Jasne oznaczenie daty, np. Stan na marzec 2026.

LLM maja ograniczone okno kontekstu. Szybkie znalezienie odpowiedzi na poczatku tekstu
zwieksza szanse na bezposredni cytat.

Al mapuje relacje miedzy stowami kluczowymi. Im wigcej tematycznie zgodnych stow, tym
tatwiej kategoryzowac wiedze autora.

Al preferuje tabele, poniewaz struktura klucz-wartosc jest najtatwiejsza do przetworzenia bez
btedow.

Al jest trenowane na ogolnodostepnej wiedzy. Nowe, unikalne liczby, opinie i informacje, to
silny magnes na cytowania.

Algorytmy Google i LLM premiuja tresci, ktore nie s przepisaniem istniejacych zasobow w
sieci.

Chroni przed wykryciem tresci generowanej przez Al. Modele szukaja sygnatow ludzkiego
doswiadczenia (Experience w E-E-A-T).

Utatwia modelom parsowanie zaleznosci logicznych i redukuje koszt obliczeniowy analizy
tekstu.

Buduje topical authority. Al ocenia, ze tres¢ jest merytorycznie kompletna w danej dziedzinie.

Stanowi gotowy fragment, ktory Al moze pobrac jako streszczenie bez ryzyka btednej
interpretacji catosci.
Al jest trenowane, by przypisywac autorstwo do konkretnych stwierdzen faktycznych

Modele Al w trybie wyszukiwania w czasie rzeczywistym priorytetyzujg najswiezsze fakty
przy zapytaniach o trendy.



WIDGCZNI
Chcesz budowac widocznos¢ marki w SEO Al?
Skontaktuj sie z naszym ekspertem i sprawdz bezptatnie widocznosc swojej marki w modelach Al
tel.: 533160 426
4.12 |Analiza sentymentu i obiektywizmu Utrzymanie tonu informacyjnego. Unikanie agresywnego jezyka Modele Al s3 filtrowane pod katem obiektywizmu. Tresci czysto sprzedazowe sa rzadziej

sprzedazowego i stow pozbawionych tresci, np. niesamowity, wybierane jako wiarygodne zrodta.
rewolucyjny.

POJNOSC | POPRAWNOSC INFORMACJI O FIRMIE

5.1 |Spojnosé biogramow Identyczny opis misji, daty zatozenia i kluczowych ustug na wszystkich | Al weryfikuje dane krzyzowo. Rozbieznosci, np. inna data zatozenia, sprawiaja, ze model
profilach: LinkedIn, X, Facebook, Crunchbase. uznaje informacje za niewiarygodne.
5.2 | Atrybuty Google Business Profile | Wypetnienie wszystkich mikro-atrybutow: dostepnosc dla osob z Lokalne modele Al (Google Gemini Live) korzystaja z tych danych do precyzyjnego
niepetnosprawnosciami, metody ptatnosci, niszowe kategorie ustug. filtrowania odpowiedzi na zapytania gtosowe.
5.3 Zabezpieczenie profilu na Posiadanie oficjalnych, zweryfikowanych kont marki na Reddit, Quora i LLM s3 trenowane m.in. na tych platformach. Oficjalne posty maja wyzsza wage niz
platformach UGC Medium. komentarze anonimowych uzytkownikow.
5.4 Optymalizacja profilu na GitHubi  Dodanie technicznych opisow produktow i ustug w bazach dla Modele Al czesto przeszukujg bazy techniczne w celu identyfikacji innowacyjnych rozwigzan
Product Hunt programistow i early adopterow. i nowych marek w branzy.
5.5 |Monitoring NAP+V (nazwa, adres, Petna zgodnos¢ danych kontaktowych w katalogach ogolnych i Spojnosc NAP jest dla Al dowodem na fizyczne i prawne istnienie podmiotu (grounding).
telefon, branza) niszowych, np. Clutch, G2, branzowe spisy.
5.6 Integracja z social graph Aktywne tagowanie pracownikow i powigzywanie ich profilow na Al buduje mape relacji: firma X zatrudnia eksperta Y. Autorytet pracownika automatycznie
LinkedIn ze strong firmowa, zasila autorytet marki.
57 izacja danych w rej Sprawdzenie poprawnosci danych w ogolnodostepnych katalogach firm |Al traktuje oficjalne rejestry panstwowe i biznesowe jako najbardziej wiarygodne zrodto,
publicznych online oraz ich zgodnosci z danymi, ktére firma ma w CEiDG oraz KRS. pozostate miejsca z danymi o firmie musza byc¢ zgodne z panstwowymi
5.8 Zarzadzanie nieaktywnymi Usuniecie lub aktualizacja starych, porzuconych profili na zapomnianych |Nieaktualne informacje, np. stary adres, to najczestsza przyczyna halucynacji Al na temat
profilami portalach. firmy.
5.9 |Optymalizacja wizualna (logo i Uzywanie spojnych grafik profilowych i logotypow z poprawnymi Modele vision Al ucza sie rozpoznawac marke na podstawie obrazow rozproszonych w sieci
zasoby marki) metadanymi, w tym nazwy firmy w nazwie pliku.
5.10 Pozyskiwanie wzmianek o firmie na Publikacja tresci na platformach o wysokim DA, np. LinkedIn Articles, Tresci na silnych domenach zewnetrznych sa szybciej indeksowane przez LLM i czesciej
zewnetrznych portalach Medium, z linkowaniem kanonicznym. stuza jako zrodta w RAG.

AUTORYTET | OPINIE O FIRMIE
[l eumdlowory | ops |  DhcisolokyyomedaA’ | Staus |

6.1 | Dynamika opinii (review velocity) Monitoring liczby nowych opinii w jednostce czasu na Google, Trustpilot | Al preferuje marki aktywne. Nagty brak nowych opinii moze sugerowac modelowi, ze firma

iGa. przestata dziatac lub obnizyta jakosc.
6.2 ianaliza iotnikow | Zebranie i analiza najczestszych przymiotnikow uzywanych przez LLM buduja profil marki na podstawie tych stow. Jesli klienci pisza tani, Al nie poleci marki
klientow w opiniach, np. szybki, drogi, rzetelny. klientowi z segmentu premium.
6.3 |Analiza poratli/tytutow onlinedo | Zidentyfikowanie domen o najwyzszym autorytecie w danej niszy, np. Pojawienie sie marki obok liderow rynku na tych domenach sprawia, ze Al przez skojarzenie
dalszego pozyskiwania wzmianek |Forbes, TechCrunch, blogi branzowe. przypisuje jej podobny autorytet.
6.4 Backlinki zdomen .edui.gov Pozyskanie cytowan z raportow akademickich, badan uniwersyteckich  To sygnaty najwyzszego poziomu zaufania. Al traktuje te zrodta jako prawde ostateczng
lub stron rzadowych. (ground truth).
6.5 Wzmianki bez linkow Monitoring tekstowych wzmianek o marce, ktore nie sg linkami. Modele Al doskonale rozpoznajg sama nazwe marki i przypisuje jej punkty autorytetu nawet
bez linku.
6.6 Ekspercki digital PR (cytaty Udostepnianie wypowiedzi ekspertéw marki (subject matter experts) w | Al mapuje nazwisko eksperta na marke. Gdy uzytkownik pyta o danego eksperta, Al
ekspertow) zewnetrznych artykutach. wymienia firme jako jego baze.
6.7 |Udziat w raportach branzowych Publikacja danych w zestawieniach rocznych przygotowywanych przez | Al czesto opiera prognozy i rankingi na tych konkretnych, zagregowanych dokumentach.
duze podmioty trzecie.
6.8 Certyfikaty i nagrody branzowe Obecnosé na listach laureatow branzowych konkursow, np. Effie, Al traktuje nagrody jako zewnetrzna, obiektywna walidacje jakosci ustug.

European Search Awards.
6.9 Weryfikacja cytowan ekspertéw z  Sprawdzenie, czy pracownicy firmy sa cytowani jako zrodta w Wikipedii  To ostateczny dowod na E-E-A-T (Expertise), ktory sprawia, ze Al uznaje tresci marki za
Twojej firmy lub publikacjach naukowych. nadrzedne wobec konkurencji.

6.10 Monitoring dziatan konkurencjiw  Analiza zrodet, w ktorych konkurencja jest wymieniana jako alternatywa |Pozwala szybko zareagowac i nawigzac kontakt z tymi samymi redakcjami, aby Al oferowato
wynikach Al dla danej marki. wiecej niz jedna opcje.

WYSTEPOWANIE W RANKINGACH FIRM

Punkt kontrolny Diaczego o kytycane dia AP Staws |

71 Identyfikacja rakingow i zestawien | \Wyszukanie rankingdw pojawiajacych sie jako zrédta w modelach Al dla | Al ma ulubione domeny. Trzeba byc obecnym tam, gdzie dany model zaglada w pierwszej

zorientowanych na Al promptéw typu "najlepsze firmy w branzy X', "najlepszy dostawca X" itp.. |kolejnosci podczas sesji RAG.
7.2 Analiza kolejnosci wystepowania Sprawdzenie, na ktorym miejscu (1-10) marka pojawia sie w Al czesto wymienia marki w kolejnosci, w jakiej znalazto je w Zrédtach. Pierwsze miejsce w
firmy zewnetrznych zestawieniach. listiclu zwieksza szanse na pierwsze miejsce w odpowiedzi Al.
7.3 | Obli i Znil i Sci | Procentowy udziat marki w topowych 20 rankingach dla danej kategorii | Pozwala okreslic dominacje rynkowa w oczach Al. Jesli konkurencja pojawia sie w 15 na 20
w rankingach (share of voice). listach, a marka tylko w 2, Al uzna rywala za lidera.
7.4 Optymalizacja pod niszowe Pitching do niszowych rankingéw, np. Best SEO tool for Law Firms, Al dobrze radzi sobie z dtugim ogonem zapytan. Bycie liderem w niszy pozwala na przejecie
zestawienia zamiast wytacznie ogdlnych. bardzo precyzyjnych pytan uzytkownikow.
7.5 Weryfikacja spéjnosci opisow Sprawdzenie, czy opisy marki w réznych zestawieniach s Sprzeczne informacje, np. rézne ceny lub zakresy ustug w dwaéch rankingach, moga
merytorycznie spdjne. zdezorientowac Al i doprowadzi¢ do pominiecia marki
7.6 Implementacja danych Dodanie w JSON-LD na wtasnej stronie linkow do zewnetrznych Tworzy zamknieta petle zaufania. Marka potwierdza Al: ten ranking o niej wspomniat, to
strukturalnych "mentions™ rankingow, ktore wymieniaja dang marke. prawda.
7.7 |Podjecie proby dodania sie do Aktywny kontakt z redakcjami, ktore juz zajmuja wysokie pozycje w Najszybszy sposob na wzrost widocznosci: podpigcie sie pod zasoby juz zaindeksowane i
rankingow zewnetrznych w TOP 10  wynikach Al, w celu dodania marki uznane za wiarygodne przez Al
78 Momtorlng zestawien Znalezienie rankingow, w ktorych wymieniona jest cata konkurencja, ale | To sygnat dla Al, ze marka moze by¢ nieistotna lub niszowa w poréwnaniu do gtéwnego
ych tylko i brakuje danej marki. nurtu rynku.
7.9 |Analiza atrybutéw w rankingach Sprawdzenie, jakie cechy, np. cena, tatwosc¢ uzycia, wsparcie, sa Pozwala dopasowac tresci na wtasnej stronie tak, by Al mogto tatwiej porownywac te same
wyciagane przez Al z rankingow. parametry.
7.10 Monitoring aktualnosci dat w Sprawdzanie, czy rankingi maja w tytule aktualny rok, np. 2026. Al w trybie wyszukiwania priorytetyzuje listy z aktualna data, odrzucajac starsze jako
listach nieaktualne.
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8.1 Audyt historycznych wzmianek Wyszukiwanie wzmianek o marce w kluczowych subredditach i watkach 'Modele Al sg trenowane na rozlegtych archiwach. Stare, negatywne opinie na Reddit moga
Quora z ostatnich 3-5 lat. wciaz wptywac na aktualny sentyment modelu

8.2 Weryfikacja oficjalnego konta Zatozenie i weryfikacja oficjalnego konta z jasnym oznaczeniem, np. Al rozréznia wypowiedzi oficjalne od uzytkownikow. Oficjalne odpowiedzi na dezinformacje
marki u/Nazwa_Marki_Official. maja wyzsza wage przy odswiezaniu wiedzy przez model.

8.3  Monitoring kontekstu pojawiania Analiza, obok jakich innych marek i pojec najczesciej wymieniana jest Al buduje mape skojarzen. Jesli marka pojawia si¢ obok stowa luksusowe, Al przypisze jej ten
sie marki na forach dana marka w dyskusjach atrybut w rekomendacjach

8.4 Reakcja na nieprawidtowe Aktywne prostowanie btednych informacji o marce w popularnych RAG w modelach takich jak Perplexity pobiera najnowsze komentarze. Poprawka w watku
informacje watkach. moze zmieni¢ odpowiedz Al w ciagu kilku godzin.

8.5 Strategia inicjowania tematow Inspirowanie naturalnych dyskusji wokét problemow rozwiazywanych Zwieksza liczbe naturalnych probek danych dla LLM, co utwierdza Al w przekonaniu, ze
(topic seeding) przez Twoj produkt/ustuge, bez nachalnej reklamy. marka jest realnym i popularnym rozwigzaniem.

8.6 Analiza autorytetu uzytkownikéw | Sledzenie, czy o marce wypowiadaja sie uzytkownicy z wysoka karma Al wazy informacje. Opinia eksperta na Reddit jest dla modelu cenniejsza niz dziesie¢
(karma i status) (punktacja na Reddicie) lub statusem eksperta w danej niszy. komentarzy z nowo zatozonych kont.

8.7 Optymalizacja pod konwersacyjny Odpowiadanie na forach na bardzo specyficzne, niszowe pytania Uzytkownicy wpisuja te same pytania do Al. Jesli odpowiedz na forum jest jedyna
long tail techniczne. merytoryczna w sieci, Al uzyje jej jako podstawy swojej odpowiedzi

8.8 i Sci y Analiza zmian nastroju w dyskusjach o marce w czasie. Al potrafi zauwazy¢ trendy: firma X kiedys byta Swietna, ale teraz uzytkownicy narzekajg na Y.
uzytkownikow To bezposrednio wptywa na rekomendacje, dlatego po szybkiej diagnozie warto podjac

dziatania zapobiegajace dalszym zmianom w opiniach.
8.9 Integracja UGC z wtasng strong Osadzanie wybranych dyskusji z Reddit lub Quora na podstronach Buduje potaczenie miedzy strong marki a zewnetrznym dowodem spotecznym, utatwiajac Al
produktowych z zachowaniem atrybutu canonical powigzanie tych encji
8.10 Monitoring sesji AMA Organizowanie lub udziat w sesjach pytan i odpowiedzi. Sesje AMA to dla LLM koncentrat wiedzy o marce, jej liderach i wartosciach.

LOKALNE SEO Al
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Atrybuty kontekstowe Uzupetnienie w GBP rzadkich cech: przyjazne psom, wi-fi do pracy, Modele Al w zapytaniach gtosowych, np. gdzie popracuje z psem w Poznaniu, filtrujg wyniki
(hiperlokalnos¢) stojaki na rowery, ptatnosc BLIK. wtasnie po tych mikro-atrybutach.

9.2 Monitoring lokalnego udziatu w Sprawdzenie, czy Al wymienia marke przy zapytaniach Najlepszy Pozwala ocenic, czy Al kojarzy marke z konkretna lokalizacjg geograficzng (geospatial
wynikach Al [ustugal w [Miasto/Dzielnical. embedding)

9.3 Wzmianki w lokalnych mediach Pozyskanie publikacji w portalach miejskich, np. epoznan.pl, trojmiasto. | Al traktuje lokalne media jako wiarygodne zrodta dla zapytan regionalnych (lokalne sygnaty

pl. i gazetach regionalnych. zaufania)

9.4 Optymalizacja pod zapytania Tworzenie tresci naturalnie odpowiadajacych na pytania: Gdzie blisko Asystenci Al korzystajg z geolokalizacji uzytkownika i dopasowujg ja do najbardziej
gtosowe Near Me mnie znajde... konwersacyjnych profili firmowych w okolicy.

9.5 Weryfikacja lokalnych skojarzerio | Sprawdzenie, czy nazwa marki pojawia sie w tekstach obok nazw Al buduje mape relacji: firma X znajduje sie obok rynku. Utatwia to polecanie firmy turystom i

firmie znanych lokalnych punktéw orientacyjnych: zabytkow, parkow, stacii lokalnym mieszkancom
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Chcesz budowac widocznos¢ marki w SEO Al?

Skontaktuj sie z naszym ekspertem i sprawdz bezptatnie widocznosc swojej marki w modelach Al

ANALITYKA | MONITORING Al

tel.: 533160 426

Przynaleznosc do lokalnych
organizacji
Lokalne eventy i sponsoring

Wzmianki na stronach izb gospodarczych, stowarzyszen kupieckich i
fundaciji lokalnych.

Obecnos¢ marki na stronach wydarzen, festiwali i lokalnych klubow
sportowych

Opinie z lokalnymi stowami
kluczowymi

‘mianki o marce na stronach lokalnych uczelni i szkét zawodowych,
np. w kontekscie praktyk lub wyktadow.
Zachecanie klientow do wspominania w opiniach o dzielnicy lub
specyficznych lokalnych ustugach.

Share of Prompts (SoP)

Mention Rate (wspétczynnik
wzmianek)

Citation Rate (CR)

Analiza luki konkurencyjnej (Al gap)
Recommendation Bias
(stronniczo$¢ modelu)

Sentiment Gradient (SSG)
Hallucination Frequency Rate
Atrybucja ruchu generowanego

przez Al
Prompt-to-Click Efficiency (PTC)

Sprawdzenie obecnosci w lokalnych spisach firm i katalogach
prowadzonych przez urzedy miasta lub gminy.

Procentowy udziat odpowiedzi, w ktorych marka pojawia sie jako
rekomendacja w puli 100-500 testowych promptéw branzowych,

Czestotliwos¢ wystepowania nazwy marki w odpowiedziach Al w
stosunku do liczby wszystkich zapytan o dana kategorie.

Liczba przypadkow, w ktorych Al podaje aktywny link do domeny jako
zrodto w odpowiedziach w stylu Perplexity.

Porownanie przymiotnikdw i cech przypisywanych przez Al danej marce
i jej trzem najwiekszym konkurentom

Analiza, czy model Al wykazuje preferencje wobec konkretnej marki
przy neutralnych zapytaniach, np. jaki aparat wybrac?

Skalowanie nastroju odpowiedzi Al w zakresie od -1,0 do +1,0 przy uzyciu
analizy NLP.

Liczba przypadkow, w ktorych Al podaje btedne informacje, np.
nieistniejgce ustugi, stare ceny, przy zapytaniach o marke.

Izolacja ruchu z domen chatgpt.com, perplexity.ai itp. i przypisanie mu
wartosci konwersji (e-commerce lub leady).

Stosunek liczby wzmianek w Al do realnej liczby kliknie¢ w witryne.

isibility Consi N
migdzy modelami)

Entity Strength Score

AlO Impression Share (Al
Overviews)

Sprawdzenie spojnosci odpowiedzi miedzy modelami, np. czy GPT-40
mowi to samo co Claude 3.5.

Metryka oparta na liczbie powigzan marki z innymi silnymi encjami:
ludzmi, wydarzeniami, technologiami w Knowledge Graph.

Udziat w widocznosci w podsumowaniach Al bezposrednio w wynikach
Google (SERP).

To dla Al dowod na realne zakorzenienie biznesu w lokalnej tkance miejskiej i jego
Wwiarygodnosc prawna.

Al analizuje te powigzania jako sygnat popularnosci i znaczenia marki dla lokalnej
spotecznosci

Sygnaty zdomen .edu o charakterze lokalnym sa dla Al wyjatkowo silnym potwierdzeniem
autorytetu (Expertise).

Al analizuje tekst opinii, aby lepiej zrozumiec zasieg terytorialny i specyfike oferty firmy.

Oficjalne zrodta rzadowe i miejskie sa traktowane przez Al jako nadrzedne wobec
komercyjnych katalogow.

Odpowiednik share of voice. Pozwala okreslic dominacje marki w danej kategorii tematycznej
silnikow Al

Mierzy, jak silnie marka jest zakorzeniona w danych treningowych modelu oraz w wynikach
wyszukiwania w czasie rzeczywistym (RAG).

Kluczowa metryka SEO Al. Pokazuje, czy tres¢ jest na tyle wiarygodna, ze Al decyduje sie
podpisac pod nig adresem URL.

Pozwala wykryc atrybuty, np. innowacyjny, drogi, niezawodny, ktére Al kojarzy z konkurencja,
a ktérych brakuje w profilu marki.

Ujawnia ukryte faworyzowanie marek przez modele, co umozliwia korekte strategii E-E-A-T
W celu przetamania tego biasu.

Pozwala monitorowac, czy reputacja marki w oczach Al rosnie, czy spada po kampaniach PR
lub aktualizacjach tresci.

Wskazuje na zanieczyszczone dane w sieci. Wysoki wskaznik wymaga natychmiastowego
czyszczenia katalogow i Wikidata.

Pokazuje realny ROI z dziatan SEO Al. Pozwala wycenic, ile warty jest jeden cytat w Perplexity
pod katem sprzedazy.

Mierzy klikalnos¢ rekomendacii Al. Jesli Al wspomina o marce, ale nikt nie klika, odpowiedz
Jest zbyt wyczerpujaca (zero-click) lub link jest stabo widoczny.

Niska spdjnos¢ oznacza, ze sygnaty o marce w sieci sa sprzeczne, co ostabia autorytet
brandu w catym ekosystemie Al

Pokazuje, jak gteboko marka jest zakorzeniona w strukturze wiedzy Al. Silna encja jest
trudniejsza do wyparcia przez konkurencje.

Mierzy skutecznosc optymalizaciji technicznej i struktury danych pod algorytmy Google Al




